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VERI MADENCILIGI

FATMA ILHAN




Veri Madenciligi Nedir?

O

Veri madenciligi buyik miktarda veri icinden
gelecekle ilgili tahmin yapmamizi saglayacak baginti
ve kurallarin bilgisayar programi kullanilarak
aranmasidir. '

Basit bir tanim yap-
mak gerekirse bilgiyi
maden-leme isidir.




Veri madenciligi; onceden bilinmeyen, gecerli
ve uygulanabilir bilginin veri yiginlarindan dinamik
bir siirec ile elde edilmesi olarak tanimlanabilir. Bu
surecte; kimeleme, veri ozetleme siniflama
kurallarinin ogrenilmesi, bagimlilik aglarinin
bulunmasi, degiskenlik analizi ve anomali tespiti gibi
farkli bircok teknik kullanilmaktadir.



Veri madenciligi, teknolojinin hizla ilerlemesi ile
buyik veri yiginlarindan olusan database sistemleri
icerisinde gizli kalmas bilgilerin cekilmesi saglanir.
Bu islem, istatistik,matematik disiplinlerti,
modelleme teknikleri, database teknolojisi ve cesitli
bilgisayar programlari kullanilarak yapilr.



Veri Madenciligi Tarihi
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1995 yilinda birincisi diizenlenen Veri Tabanlarinda
Bilgi Kesfi Konferansi bildiri kitab1 asagidaki
ifadelerle baslamaktadir :

“Duinyadaki enformasyon miktarinin her 20 ayda
bir ikiye katlandigr tahmin edilmektedir. Bu ham
veri seli ile ne yapmamz gerekmektedir. Insan
gozleri bunun ancak cok kiiciik bir kismini
gorebilecektir.”



Veri madenciligi son yillarda cok yogun bir
sekilde bilgi endiistrisinin ilgisini cekmektedir. Bu
ilginin temel nedeni ise ¢ok buiyiik miktarda verilerin
elde edilebilmesi ve elde edilen bu ham verilerin hizh
bir sekilde faydali bilgilere doniistiirtilmesi
gerekliligidir.



Veri Madenciligi Asamalari

Veri




Veri secimi, veri madenciligi asamalarinda en
fazla zaman alan kisimlardan biridir. Bu asamada
bilgi sistemlerinde olusan bilgi iyl analiz edilmelidir
ve problemle iliskilendirilmelidir. Biiyiik miktardaki
verilerin tek bir veri tabani veya veri ambarinda
birlestirilmesi veri madenciligi uygulamasi icin
gereklidir.



On isleme asamasi veri madenciliginin basarisi
icin onemlidir. Bu asamada veri, sonraki asamalarda
kullanilabilmesi icin elverisli hale getirilir. Basaril
bir on isleme asamasiyla kesin ve net sonuclara
ulasmak mimkiindiir
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Veri lizerinden faydali ve dogru sonuc elde etmek
icin kullanilacak verinin indirgenmesi gerekir. Eldeki
verinin biyik bir kismi, her ne kadar on isleme

asamasindan gecmis olsa bile sonraki asamalarda
kullanilabilecek durumda degildir.



Veri madenciligi calismasinin tam olarak kullanildig:
asamadir. Veri bu asamaya gelince dogru ve
kullanilabilir haldedir. Calismanin amacina gore bu
asamada veri madenciligi yontemlerinden biri veya
birkaci uygulanir.




Veri uzerinde veri madenciligi uygulandiktan sonra
alinan sonuclar yorumlanir ve calismanin dogru
sonuca ulasip ulasmadig1 arastirilir. Bu asamada
genellikle farkli yontemler uygulanmissa onlarin
karsilastirmasi yapilir. Elde

edilen sonuclar yapilmis
olan diger calismalarin

sonuclariyla karsilastirilip
dogrulanir.
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C Veri Madenciligi Yontemleri )

Veri Madenciligi Yontemleri

( Ongora Yontemleri

)

( Tanimlayici Ydntemler )

_(

Siniflandirma
(Classification)

)

¢

Karar Adaclarn
(Decision Trees)

J

-

Bayes Siniflandirmasi
{Bayesian Classification)

)

—C

En Yakin Komsu
(Nearest Neighbour)

)

C

Yapay Sinir Adlar
(Neural Networks)

)

—

Karar Destek Makineleri
(Support Vector Machines)

s

Zaman Serisi Analizi
(Time Series Analysis)

)

—h

Diger Yontemler

)

—( Egri Uydurma (Regression) )

_( Demetleme (Clustering)

Birliktelik Analizi
(Association Analysis)

Sirall Dizi Analizi
(Sequence Analysis)

Ozetleme
(Summerization)

Tanimsal |statistik
(Descriptive Statistics)

Istisna Analizi
{Outliner Analysis)

Diger Ydntemler

N N NG NN N




Ongorii Yontemleri sonuclar bilinen verilerden
hareket ederek bir model gelistirilmesi ve bu
modelden faydalanilarak sonuclari bilinmeyen
veriler icin tahmin etme amaclanir.

Ornegin ; Bir bankanin , ilk 3 taksitinden 2 veya
daha fazlasini gec odeyen miisterileri icin %75 ‘inin
krediyi geri odeyememesine dayali tahmini bu
modele ornek olarak verilebilir.



Tanimlayic1 yontemler ise mevcut verilerin
tanimlanmasini saglamak olarak ifade edilebilir.

Geliri A-B araliginda ve arabasi olan cocuklu aileler
ile geliri A-B araligindan diisiik cocugu olmayan
ailelerin satin alma ortinttilerinin birbirine benzerlik
gostermesinin saptanmasi bu modele ornek olarak
verilebilir.



Simdi ise veri madenciliginin bu yontemlerini
islevlerine gore simiflandiralim.

Siniflama ve Regresyon
Kiimeleme
Birliktelik Kurallar1 ve Ardisik Zamanl Oriintiiler

olarak 3 ana baslikta incelemek miimkiindiir.
Siniflama ve Regresyon yontemleri ongoriicii;
Kiimeleme, Birliktelik Kurallar1 ve Ardisik Zamanh
Oriintii yontemleri ise tanimlayici yontemlerdir.



Veriyi onceden belirlenmis siiflardan birine dahil
etmedir.

Ornedin :
Kizlara pembe, erkeklere mavi kiyafet gibi...



Veriyi gercel degerli bir fonksiyona donustiirmedir.

Ornedin :
Vizeden 90 alan dersten gececek veya evi ve arabasi
olan krediyi oder gibi...



Kumeleme :




Es zamanl olarak gerceklesen iliskilerin
tanimlanmasinda kullanilir.

Ornedin :
Miisteriler sigara satin aldiginda %50 ihtimalle
cakmakta satin alirlar .



Birbirleri ile iligkisi olan ancak birbirini izleyen
donemlerde gerceklesen iliskilerin tanimlanmasinda
kullanlir.

Ornedin :
X ameliyat1 yapildiginda 15 giin icinde %45 ihtimalle
Y enfeksiyonu olusacaktir.



Finans: Kredi analizlerinde

Sigorta: Sahtekarlik Analizi, Hasar tespiti
Telekomiinikasyon: Arama kayitlarinin analizi
Miisteri tuketimleri: Promosyon analizlerinde
Bilimsel arastirmalar: Resim, video, konusma
Kamu hizmetlerinde: Enerji kullanim analizlerinde
Saglik ve Biyoloji: DNA verilerinin analizi
Tasimacilik: Lojistik yonetimi



https://industryolog.com/veri-madenciligi-data-
mining/ - Kardelen Bal

VERI MADENCILIGI; Veriden Bilgiye, Masraftan
Degere - Dr. Yilmaz ARGUDEN ve Burak ERSAHIN

Veri Madenciligi: Tip ve Saghik Hizmetlerinde
Kullanimi ve Uygulamalari, Ali Serhan Koyuncugili
ve Nermin Ozgulbas, BILISIM TEKNOLOJILERI
DERGISI, CILT: 2, SAYI: 2, MAYIS 2009

http://mgocenoglu.blogspot.com.tr/2014/06/veri-
madenciligi-asamalar.html - Veri Madenciligi
Asamalari (son erisim: 26.11.2017)
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